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Alneistojen saaminen kayttoon

OECD:n PIAAC-sIvusto
https://www.oecd.org/skills/piaac

sisaltaa kaytannossa kaiken tarvittavan

o Kattava kuvaus PIAAC-tutkimuksesta (seka 1. sykli
etta 2. sykli)

o Tutkimusasetelmien ja mittareiden kuvaus

o Public Use -datat, oheisdokumentit

o 1. syklin kyselylomakkeet, muuttujakuvaukset ("codebooks”),
jakaumataulukoita ("compendia”)

o Linkit OECD:n PIAAC-julkaisuihin
\/—»\


https://www.oecd.org/skills/piaac

Alneistojen saaminen kayttoon

Yhdistaminen muihin aineistoihin?

- Lahinna kyseeseen tulisivat rekisteriaineistot
Tilastokeskus

Nordic-Baltic PIAAC Network => rakentellla protokolla
valikoitujen tietojen hankkimiseen eri maiden rekistereista

aineiston kayttolupa haettava

- Public Use -datat anonymisoitu ja tietosuojan
kannalta Kriittiseksi katsottuja muuttujia poistettu
tal modifioltu

Onko Tilastokeskuksesta tarvittaessa saatavissa alkuperainen
laajempi data? =)



OECD:n PIAAC-sIvusto

OECD:n PIAAC-sivuston Data-valilenhti
https://Wwww.oecd.ora/skills/pilaac/data

o PIAAC Data Vapaasti ladattavat anonymisoidut Public
Use (PUF) -aineistot
 tuetut formaatit SPSS, SAS, CSV + import CSV -> Stata
 myos kokeiden lokitiedot (PIAAC Log Files) ladattavissa

o Documentation Laaja tietopaketti tutkimuksen
toteutuksesta (aineiston keruu, kaytetyt mittarit ym.)
o |inkit eri maiden taustakyselylomakkeisiin
» Technical Report
 Reader's Companion /—
s codebooks, compendia


https://www.oecd.org/skills/piaac/data

OECD:n PIAAC-sIvusto

OECD:n PIAAC-sivuston Data-valilenhti
https://Wwww.oecd.ora/skills/pilaac/data

o l00ls for Analysis Vapaasti ladattavia tyokaluja datan
analysointiin
 SAS-makro, Stata-makro

e Linkki IEA:n kehittamaan International Database (IDB)
Analyzer -ohjelmistoon

o kansainvalisten arviointiaineistojen analysointiin raataloity
makropaketti (myos PISA, PIRLS, TIMSS,...)

» Kaytettavissa ainakin SPSS:n, SAS:n ja R:n kautta
o Explore the Data Interaktiivinen International Data

Explorer (IDE) -ymparisto aineiston kuvaileviin
tarkasteluihin =)


https://www.oecd.org/skills/piaac/data

OECD:n PIAAC-SIVUSto

Follow us Francais
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BETTER POLICIES FOR BETTER LIVES

OECD Skills Surveys

PIAAC DESIGN EVENTS PUBLICATIONS ~ ONLINE ASSESSMENT

Survey of Adult Skills (PIAAC)> Data

PIAAC Data and Tools

1st Cycle: Twenty-four countries participated in Round 1 of the Survey of Adult Skills (FIAAC), with data collection taking place from 1 August 2011 to 31 March 2012 in most countries.
Nine countries took part in Round 2 of the assessment, with data collection taking place from April 2014 to end-March 2015. Six countries participated in Round 3, with data collection
taking place from July to December 2017. Please consult the list of countries that took part in each of the Rounds.

2nd Cycle: Thirty-one countries are participating in Round 1. Data will be available on 10 December 2024.

For any queries, please contact edu.piaac@oecd.org

Expand all

PIAAC Data

Documentation

Tools for Analysis

Explore the Data




PIAAC-datan kaytossa huomioon
otettavaa

1) Aineisto on keratty mutkikkaalla otanta-
asetelmalla

2) Osaamista arvioidaan ns. plausible value -
lukuarvojen avulla (el yksinkertaista mittarial)

- Aineiston oikeaoppinen tilastollinen analyysi
edellyttaa kummankin seikan huomioon
ottamista! :



Mutkikkaat otanta-asetelmat

o Ositus: esim. maantieteelliset alueet, ikaluokat,
koulutustaso (ositus vaihtelee maittain)

o Yksiloilden poimintatodennakoisyys el ole vakio

=> Otantapainojen kaytto (myos vastauskadon korjaus!)
(PIAAC-datassa muuttuja SPFWTO)

o Joissakin maissa ryvasotanta: poimitaan esim.
naapurustoja tal asuntokuntia

=> Tarvitaan klusteroitumisen huomioon ottavia menetelmia



Mutkikkaat otanta-asetelmat

Asetelma huomioitava data-analyysissa - keskivirheiden
estimointi kriittista!

A. Asetelmaperusteinen lahestymistapa ("survey statistics”)

B. Malliperusteinen lahestymistapa ("mainstream statistics”)

Arviointiaineistojen (PISA, PIAAC, ym.) analysointiin
raataloidyt ohjelmistopaketit ja makrot noudattavat
asetelmaperusteista lahestymistapaa

o Otantapainot

o Varianssien/keskivirheiden estimointi (jackknife ym) siten, etta

ositus ja ryvastyminen huomioidaan laskennassa eksplisiittisesti
(el mallintamalla)



Osaamisen arviointi plausible values -
lahestymistavalla

o Vallitseva lahestymistava muissakin kansainvalisissa
arviointitutkimuksissa (PISA, TIMSS, PIRLS, ICILS,...)

o laustalla ajatus, etta yksiloiden osaamisen sijasta
kartoitetaan osaamisen kansallista jakaumaa

o |otta kartoitus olisi kattava, tehtavia tarvitaan paljon ja
monipuolisesti

» aihealueiden ja vaikeustasojen variointi



Osaamisen arviointi plausible values -
lahestymistavalla

o [ehtavarotaatio / "'matrix sampling” = laaja kokoelma
oSaamista mittaavia tehtavia, joista yksilo tekee vain
osan (koska testausaika rajallinen)

o eri yksiloilla erilaiset tehtavapaketit
» tehtavien vaikeustasot vaihtelevat

o [ehtavaadaptaatio: kokeen alussa osoitettu
oSaaminen vaikuttaa siihen, minka tasoisia tehtavia
testattava enimmakseen saa



Osaamisen arviointi plausible values -
lahestymistavalla

o Yksiloiden tulokset yhteismitallistetaan IRT-
mallinnuksen avulla (Item-Response Theory)
* modernia osioanalyysia
 tehtavien vaikeustasoilla keskeinen rooli

» valkeissa tehtavissa onnistuminen antaa enemman "pisteita”
kuin helpoissa tehtavissa onnistuminen

o Yhteismitallisista tuloksista johdetaan osaamisen
kansallinen jakauma



Osaamisen arviointi plausible values -
lahestymistavalla

o Plausible values -lahestymistavassa yksiloiden
arvioitua osaamista kuvataan posteriorijakauman
muodossa

* yhden kokonaispistemaaran sijasta maaritetaan
todennakoisyysjakauma

=> |atentin osaamisen mittaamiseen liittyva epavarmuus
nakyvaksi

o Jakauma kuvaa, mika on yksilon todennakoinen
osaamisen taso, kun han
1. onnistui saamissaan koetehtavissa tietylla tavalla
2. 0n taustaominaisuuksiltaan tietynlaiﬁerrr“~~~~



Osaamisen arviointi plausible values -
lahestymistavalla

- Posteriorijakaumaa el voida ilmaista suljetussa
muodossa, mutta sita voidaan simuloida

=> generoidaan 10 numeerista realisaatiota

= 10 plausible values (PV1-PV10)
(PV:t generoitu datoihin valmiiksi =>

10 muuttujaa PVALIT-PVIOLIT lukutaidolle, 10 muuttujaa PVINUM-
PVI0ONUM numerotaidolle, jne.)

- Osaamisen data-analyysi suoritetaan naiden 10 PV-
muuttujan avulla
moni-imputoinnin metodologia sovellettuna arviointitutkimukseen
PV = "puuttuvalle osaamispistemaaralle imputoitu arve”
10 eri PV-arvoa => ”imputointiepé\varmuL@’p nakyvaksi



Osaamisen estimointl IRT-
mallinnuksella

- Halutaan estimoida yksilon kyky, joka on latentti

» Estimoinnin perustana kaksi mallia, joita
kaytetaan yhdessa:

1) Osioanalyysin malli: yksilon todennakoisyys onnistua
tehtavassa riippuu yksilon kyvysta ja tehtavan
valkeudesta

2) Latentti regressiomalli: maarittaa latentin kyvyn
populaatiojakauman ja sen yhteydet taustamuuttujimn



Osaamisen estimointl IRT-
mallinnuksella

Osioanalyysin malli ja latentti regressiomalli
tuottavat posteriorijakauman, joka on yksilon kyvyn
todennakoisyysjakauma, kun tiedetaan
o Miten han onnistui kokeessa
o Kuinka vaikeita tehtavia han teki }
o Taustamuuttujien arvot
o Mika on kyvyn jakauma populaatiossa -
o Miten kyky riippuu taustamuuttujista

Osio-
analyysi

=

Latentt
regressio

=



Plausible values

Plausible value (PV) = yksilon
posteriorijakaumasta arvottu realisaatio

= eras mahdollinen yksilon latentin kyvyn
"piste-estimaatti”

- ElI ole "puhdas” koetulos, koska ehdollistettu
taustamuuttujilla latentin regression kautta.

- Olkeampi tulkinta: PV on suoritettuun kokeeseen
pohjaava ennuste sellaisen yksilon osaamiselle, jolla on
tietyt taustamuuttujien arvet. =)



Plausible values

Esim. mieshenkilo, jolla on tietyt taustamuuttujien arvot
(1ka, asenteet, koulutustaso, ...) Ja joka onnistui
Saamissaan tehtavissa tietylla tavalla: mika olisi naiden
tietojen valossa uskottava (plausible) arvio hanen
oSaamistasostaan?

Pelkka koetulos el ratkaise, vaan myos taustamuuttujilia
on ennustetta laskettaessa valia!

o Koetehtavia rajallinen maara => ennustetta taytyy "paikata”
taustainformaatiolla

o Samalla taustamuuttujien jakautuminen populaatiossa antaa
valillista infermaatiota esaamisen jakauttu.sesta populaatiossa



Plausible values

Analogia: korkeushyppy

o Kaksi henkiloa hyppaa muutamasta eri korkeudesta (vit.
rajallinen maara PIAAC-tehtavia) ja kumpikin ylittad/pudottaa
riman samoissa korkeuksissa (vrt. onnistuu samoissa tehtavissa)

o Toinen hyppadja on pitka ja sporttinen, toinen lyhyt ja
ylipainoinen.

Onko uskottavaa, ettéa molemmat hyppaajat hyppaisivat yhta
nyvin jatkessakin, [0S hyppykertoja lisattaisiin eri korkeuksissa
(ts. onko uskottavaa, etta naiden kahden hyppaajan "oesaaminen”
on kaikin puolin samantasoista)?

o Tlledamme empiriasta (datasta), etta pitkat ja sporttiset hyppaavat
keskimaarin paremmin kuin lyhyet ja ylipainoiset.
On perusteltua ennustaa, etta tassakin tapauksessa pitkan: ja
sporitisen henkilon "hyppyoesaaminen™ on parempaa kuin lyhyen
ja ylipainoeisen, vaikka testissa heidan hyppyiuleksensa olivat
i[denttiset!



Plausible values

- Jokaiselle otoksen yksilolle generoidaan 10 PV-arvoa
tarkasteltavasta arviointialueesta (lukutaito,
numerotaito,...)

=> 10 PV-muuttujaa => 10 "PV-dataa”

- Kukin PV on mahdollinen estimaatti tietynlaisen yksilon
latentille osaamiselle

- PV:t elvat ole yksilon osaamisen harhattomia
estimaatteja (koska ehdollistettu taustamuuttujilia)

o Mutta: voidaan osoittaa, etta PV:t tuottavat kaytannéssa
harhattomat estimaatit populaatiotunnusluvuille (keskiarvet,

varianssit,...)
o Validi paattely kansalliselle tasolle ja "rittéavamn suurille” osa-
populaatiollle (alueet, sukupuolet,...)



Plausible values

. Kayttamalla posteriorijakaumaa yksittaisen koetuloksen
Sljaan saadaan aidommin huemioitua latentin kyvyn
estimointiin kuuluva epavarmuus

» Yksilon kyvyn arviointi perustuu rajalliseen tehtavavalikoimaan,
saatu tehtavapaketti vol vaikuttaa

o \Varaudutaan mittausvirheeseen: yksilo voi yli- tai alisuoriutua
kokeessa
- 10 PV-arvon kaytto tekee arviointiepavarmuuden
mitattavaksi

» Datasta tehtavissa analyyseissa (keskivirneiden laskennassa)
otetaan huomioon 10 PV-arvon keskinainen vaihtelu
(Ylimaarainen "varianssikomponenttr”) => valtetaan
populaatiovarianssien aliestimointi



PV-arvojen data-analyysi

Sovelletaan moni-imputoinnin metodologiaa (Rubin ym.)

Suoritetaan jokaiselle PV:lle (esim. lukutaito; muuttujat
PVLIT1-PVLIT10) Sama analyysi

=> 10 (hieman) erilaista tulosta (piste-estimaatit,
keskivirheet,...)

"Virallinen” piste-estimaatti on 10 piste-estimaatin
keskiarvo

o Esim. regressiokerroin = 10 kertoimen keskiarvo

Keskivirhe on 10 keskivirheen keskiarvo, johon lisataan
“Imputeintiepavarmuus’
= kamponentti, joka mittaa 10 piste-estimaati/nkeskinéisté vaihtelua



Enta jos PV-arvot ohitetaan?

Houkutuksia (Jos moni-imputointiin sopivaa kalustoa el saatavilla).

o Kaytetdaan vasteena PV-arvojen keskiarvoa
Paras piste-estimaatti yksilon posteriorikeskiarvolle...
Yksiloiden valinen varianssi voi aliestimoitua pahoin
Jos populaatiovarianssi el kilnnosta (esim.
korrelaatiotarkastelut — standardointi!), keskiarvoa voi kayttaa
o Kaytetaan yhta PV-arvoa kymmenen sijasta

Yksiloiden valinen varianssi vol edelleen aliestimoitua
(Imputointiepavarmuus el mukana), mutta vahemman

Suuressa datassa paatelmat usein lahella kaikilla 10 PV:Ila
Saatavia



Enta jos PV-arvot ohitetaan?

Eksploratiivisiin tarkoituksiin vol suorittaa alustavia
analyyseja esimerkiksi vain yhta PV:ta kayttaen

o Esim. relevanttien selittajien kartoittaminen monimuuttujaiseen
regressioon, rakenneyhtalomallin "nahmottelu”

o Erilaisten mallivaihtoehtojen kokeilu
o “Standardiohjelmistojen” (SPSS ym) kaytto mahdollista

o Mieluiten survey-analyysiin (“complex samples” tms)
tarkoitetuilla proseduureilla => otantapainot kasitellaan oikein
Muulloin otantapainot skaalattava summautumaan otoskokoon (“house
weights™)
o Keskivirheiden estimointi malliperusteisesti tal Taylor-
sarjamenetelmalld, joissakin ohjelmistoissa myG6s
replikaattimenetelmat mahdollisia

o Alustavien analyysien jalkeen vol tehda varsinaiset
analyysit “virallisilia® (10 PV jne) ty@kalunla



Keskivirhelden estimointi ja tilastollinen
paattely

A) Malliperusteinen(<-> "mainstream’-tilastotiede)

- Havaintojen oletetaan "generoituvan” tietysta todennakoisyys-
Jakaumasta (esim. normaalijakauma), "aareton superpopulaatio”

- "Todellinen” populaatio on superpopulaation realisaatio
- Varianssit ja keskivirheet johdetaan talla oletuksella

B) Asetelmaperusteinen (<-> "survey-tilastotiede”)

- Havainnot tulevat aarellisesta kiinteasta populaatiosta, el
Jakaumaoletuksia, el superpopulaatiota

- Satunnaisvaihtelu on yksinomaan peraisin "otantamekanismista”,
jolla havaintoaineisto on saatu

- Varianssit ja keskivirheet johdetaan niistéa otosten valisista eroista,
Jotka havaittaisiin Jos erilaisia otoksia poimittaisiin valitulla otanta-
asetelmalla aarellisesta populaatiosta /_



Keskivirhelden estimointi ja tilastollinen
paattely

A) Malliperusteinen

Lahes koko tilastomenetelmien "paletti” kaytettavissa, kaikki
standardiohjelmistot kaytettavissa

Jakaumaoletus => maximum likelihood ym.

Jos aineistossa el hierarkiaa / klustereita => "standardianalyysit” (+
"house weights”)

Klusteroituminen => monitasomallit (+ "nouse weights”)

Mutkikkaiden otanta-asetelmien erityispiirteiden huomiointi saattaa
olla tyolaasti toteutettavissa

Kansainvalisissa arvieintitutkimuksissa kaytossa
mutkikkaat aineistonkeruuasetelmat => on emaksuttu
asetelmaperusteinen lahestymistapa ja-sita tuetaan!



Keskivirhelden estimointi ja tilastollinen

paattely

B) Asetelmaperusteinen

Tilastollisten menetelmien valikoima suppeampi (perustunnusiuvut,
ristiintaulukot, regressiot,...)

Menetelmavalikoima alkanut viime vuosina laajentua (esim.
rakenneyhtalomallit)

Tarvitaan tilastollisia erikoisproseduureja

SPSS Complex Samples, SAS Survey Procedures, IDB Analyzer,
Statan ja R:n tietyt proseduurit, tietyt Mplus-optiot...

Kriittista on varianssien/keskivirheiden estimointi
Kaksi lahestymistapaa:

(1) Replikaatiomenetelmat (erityisesti Jackknife ja sen
muunnelmat)

(2) Taylor-linearisointi / approksimaatio—



Asetelmaperusteinen otantavarianssin
estimointi
1) Taylor-linearisointi

"Suljetun muodon” approksimaatio, el replikaattipainoja
Loytyy valmiina monista ohjelmistoista, nopea soveltaa

2) Replikaatiomenetelmat

Arviointitutkimusten "oletuslahestymistapa”

PIAAC Cycle 1: Jackknife-menetelma (JK)

PIAAC Cycle 2:ssa tullaan suosimaan BRR/Fay-menetelmaa?
Menetelmien yleinen idea:

Enta jos otoksemme olisikin ollut hieman erilainen? Kuinka paljon
tuloksemme olisivat muuttuneet?

Kokelllaan erilaisilla otoksilla, jotka poimittu annetulla etanta-
asetelmalla

=> Saadaan etantavaihtelun estimaatti ?asetelmaperusteinen
paattely

N



Jackknifen perusidea

Vastataan "enta jos’-kysymykseen generoimalla uusia
otosaineistoja alkuperaisesta datasta

Poistetaan vuorotellen, tiettya systematiikkaa seuraten,
alkuperaisesta datasta havaintoja => saadaan joukko uusia, hieman
toisistaan poikkeavia replikaattidatoja, jotka koostuvat jo kerran
(annetulla otanta-asetelmalla) keratyista havainnoista

Kukin replikaattidata jaljittelee aineistoa, joka olisi voitu saada
poimimalla perusjoukosta otos annetulla otanta-asetelmalla

Jokaisesta replikaattidatasta lasketaan sama tunnusluku tai analyysi
=> saatujen tulosten variointi tuottaa asetelmaa noudattavan
estimaatin otantavaihtelulle => keskivirheet => tilastolliset paatelmat

Huomaa: el jakaumaoletusta, hyodynnetaan ainoastaan kerattya
dataa ja otanta-asetelman ominaisuuksial

Soevellettavissa kaikenlaisille analyyseille / tu

finusluvuille



Jackknifen perusidea

Erl versiolta;

- "Delete-one Jackknife, Random jackknife” (JK1)
Yksinkertaiset otanta-asetelmat (el ositusta, el ryvastysta)

Poistetaan aineistosta kukin havainto (tal satunnainen
havaintojoukko) vuoron peraan => suoritetaan haluttu analyysi
kaikilla nain muodostetuilla replikaattiaineistoilla =>
analyysituloesten vaihtelu toimii otantavaintelun estimaattina =>
keskivirheiden estimaatit

. "Paired jackknife” (JK2)

Mutkikkaammat otanta-asetelmat

Poistetaan "havaintoryppaita” ositteiden sisalla vuorotellen =>
replikaattiaineistot => jne



Esimerkki: JK2 PIAAC-aineistossa

Jaetaan otosaineisto 80 likimain yhta suureen "varianssiositteeseen”
(VARSTRAT) ja nama jaetaan kahteen likimain yhta suureen
"varianssiyksikkoon” (VARUNIT)

Jako varianssiositteisiin tapahtuu otannassa kaytettyjen ositteiden
sisalla => otanta-asetelmaan kuuluva ositus voimassa, myos
mahdolliset klusterit sailytetaan varianssiyksikkoja muodostettaessa

Yhdesta 80 varianssiositteesta poistetaan satunnaisesti jompikumpi
varianssiyksikko, ja jaljelle jadneen yksikon otantapainot tuplataan

Muut varianssiositteet ennallaan

Tama suoritetaan vuoron peraan jokaiselle varianssiositteelle => 80
replikaattidataa, jotka eroavat otantapainoiltaan!

Jackknife-varianssi saadaan replikaattidatoista laskettujen
tunnuslukujen vaihteluna alkuperaisilla otantapainoilla (SPFWTO)
kokonaisaineistosta lasketun tunnusluvun ymparilla

Tarvittavat 80 painevektorit valmiina datassa((“rfruuttUJat SPFWT1-
SPRWT80)



Esimerkki: JK2 PIAAC-aineistossa

Varianssi- Varianssi- Repl | Repl | Repl | Repl | Repl
osite yksikko 1 2 3 4 5
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Esimerkki: BRR/Fay PIAAC-aineistossa

Varianssi- Varianssi- Repl | Repl | Repl | Repl | Repl
osite yksikko 1 2 3 4 5
1,5 0,5 0,5 1,5 0,5

0,5 1,5 1,5 0,5 1,5
1,5 1,5 0,5 0,5 1,5
0,5 0,5 1,5 1,5 0,5
1,5 0,5 1,5 0,5 0,5
0,5 1,5 0,5 1,5 1,5
1,5 1,5 0,5 1,5 0,5
0,5 0,5 1,5 0,5 1,5
1,5 1,5 1,5 0,5 1,5
0,5 0,5 0,5 1,5 0,5
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Tyokaluja PIAAC-datan
analysointiin

IDB Analyzer, kayttaa SPSS-, SAS- ja R-ohjelmistoja
» Valikkopohjainen, valmiita "helppokayttétoimintoja”

o Soveltuu kaikkien tunnetuimpien kansainvalisten

arviointiaineistojen analyysiin: PISA, TIMSS, PIRLS, PIAAC,
ICCS,...

o Hakee annetun datan PV-muuttujat ja otanta-asetelmamuuttujat

(otantapainot, replikaattipainot,...) automaattisesti, kayttajan el
tarvitse maaritella niita

o Ladattavissa osoitteista:
https://www.oecd.org/pisa/data/
https://www.lea.nl/index.php/data-tools/teols



https://www.oecd.org/pisa/data/
https://www.iea.nl/index.php/data-tools/tools

Data & Tools -~ Tools

Tyokaluja PIAAC-datan
analysointiin

STUDIES RESEARCH SERVICES PUBLICATIONS DATA & TOOLS NEWS & EVENTS ABOUTUS

Tools < IEA IDB Analyzer

IEA IDB Analyzer
User Guides

ILSA Gateway
NCES Data Explorer

IEA Studies and Data

Protection

The IEA International Database Analyzer (IDB Analyzer) is a free software tool which can be used to combine and analyze data from all IEA's
large-scale assessments. It can also analyze data from most major large-scale assessments, including those from the US Natlonal Assessment of
Educational Progress (NAEP), and those conducted by the Organisation for Economic Co-operation and Development (OECD). The IDB Analyzer
includes a built-in integrated help file which serves as a technical manual for users, Additionally, all IEA studies publication on the Data Repository

Includes respective user guldes that will guide users when working with data.

The IEA IDB Analyzer will work on most computers using the most recent versions of the Microsoft Windows operating system. You will also need
SPSS, SAS, or R (Version 4.2.0 or above) and Posit (formerly known as RStudio) installed on vour machine to execute the code created by the IEA
1DB Analyzer.

The IEA IDB Analyzer installation requires the NET Framework version NET 4.7.2 or above. If you intend to install the IDB Analyzer on a machine
with Windows 8 or earlier, please make sure you have installed the NET Framework on your system. The NET Framework can be obtained from
the following website: https://dotnet.microsoft.com/en-us/downlioad/dotnet-framework/net472 o

To download the IEA IDB Analyzer, click here,

Access video tutorials on how to use the |IEA IDB Analyzer.

Download the latest manual detalling updates, and a step-by-step guide to using the IDB Analyzer

If you have questions or feedback, please contact Idb-analyzer@iea-hamburg.de

User Guides for |IEA studies contain information on the structure and variables within the data and how to conduct analyses using the |IEA IDB

Analyzer. Please see our publications database for a full overview of available user guides



Tyokaluja PIAAC-datan
analysointiin

SAS-makro 'PIAAC_Tool’ Cycle 1 -datan analysointiin,
ladattavissa OECD:n PIAAC-sivustolta

Stata, ja erityisesti 'Repest’-moduli (ei henk.koht. kokemusta)
R (ei henk.koht. kokemusta)

Mplus

o Runsaasti mahdollisuuksia asetelman huomioivaan analyysiin
(painot, klusterointi,...)

o Plausible value -analyysi mahdollista (TYPE=IMPUTATION)



Mita tyokaluilla voidaan tehda?

- |IDB Analyzerissa ja SAS-makrossa kaytannossa sama
analyysivalikoima

- Asetelmaperusteinen varianssien estimointi (ainakin
Jackknife)

- Plausible value -analyysi

Tilastollisten menetelmien valikoima suppea, kattaa vain
tavallisimmat perusmenetelmat

o Keskiarvot, persentiilit
o Frekvenssi- ja prosenttijakaumat, ristiintaulukot

o Lineaarinen regressio
o Logistinen regressio /—



Mita tyokalut tekevat?

Hyodyntavat SAS / SPSS / R -ohjelmistojen valmiita
proseduureja (asetelmaperusteiset menetelmat,
"complex survey statistics”)

Kaytannossa tyokalut ovat valmisproseduurien ymparille
ohjelmoituja silmukoita (loops), joiden sisalla ajetaan
halutut proseduurit

Lopuksi yhdistetaan silmukoissa saadut laskentatulokset
lopullisiksi tuloksiksi



Mita tyokalut tekevat?

1) Uloin silmukka plausible value -muuttujien PV1-PV10 yli (jos
kyseessa PV-analyysi)

2) Kunkin PV:n alla ajetaan sisempi silmukka 80
replikaattipainomuuttujan yli (Jackknife)

(Ulompi + sisempi silmukka: kaikkiaan ajetaan 10 * 80
proseduurikutsua => 800 estimointitulosta)

3) Sisemmassa silmukassa (siis yksi PV kerrallaan) lasketaan
halutun tunnusluvun piste-estimaatti seka alkuperaisilla
otantapainoilla (SPFWTO) etta 80 replikaattipainolla (painot
SPFWT1-SPFWTSO0).

4) Tunnusluvulle lasketaan Jackknife-varianssi: 80
replikaattituloksen vaihtelu alkuperaispiste-estimaatin ymparilla.

Ulompi + sisempi silmukka => 10 PV-piste- estlmaattlaja kullekin
Jackknife-varianssi ﬂ-



Mita tyokalut tekevat?

Lopuksi kootaan yhteen 10 eri PV:lle edella saadut tulokset (10
piste-estimaattia ja niiden Jackknife-varianssit)

5) Lasketaan 10 PV-piste-estimaatin (PV1-PV10) keskiarvo
=> |opullinen piste-estimaatti

6) Lasketaan 10 Jacknife-varianssin (PV1-PV10) keskiarvo ja
lisatédan sithen imputaatiovarianssi (= 10 PV-piste-estimaatin
valinen varianssi)

=> |opullinen varianssiestimaatti
=> piste-estimaatin keskivirhe taman neliojuurena

Jos kyseessa el PV-analyysi, vaiheet 5 ja 6 jaavat pois, ts.
toteutetaan vain yksi 80 replikaation siimukka.



Kiitos!

Kari Nissinen
Koulutuksen tutkimuslaitos
Jyvaskylan yliopisto
kari.nissinen@jyu.fi

s
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